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 Об’єкт дослідження  – процес розпізнавання мовців. 

 Предмет дослідження – методи цифрової обробки сигналів, вейвлет-аналіз, 

кепстральний аналіз, методи синтезу та навчання згортальних нейронних мереж. 

 Задачі дослідження:  

 Провести огляд методів, що використовуються при створенні актуальних 

автоматизованих систем розпізнавання мовців, зокрема, методів цифрової 

обробки сигналів для попередньої обробки мовних сигналів та нормалізації 

тривалості їх звучання, методів кепстрального аналізу для виділення з мовних 

сигналів індивідуальних для мовців ознак, методів вейвлет-аналізу для 

ефективної візуалізації мовних сигналів та методів синтезу та навчання 

згортальних нейромереж.  

 Синтезувати структуру автоматизованої системи розпізнавання мовців із 

згортальним нейромережевим класифікатором. 

 Виконати проектування основних структурних блоків створюваної системи із 

використанням UML-діаграм активності. 

 Довести ефективність створеної системи та дослідити вплив параметрів вейвлет-

аналізу та кепстрального аналізу мовних сигналів на імовірність правильного 

розпізнавання мовців. 
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Етапи попередньої оброки звукового 

сигналу 
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Виділення кепстральних 

коефіцієнтів мовного 

сигналу 
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UML-діаграма послідовності 
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UML-діаграма станів 
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Реалізація системи розпізнавання мовців 



Результати застосування різних наборів 

інформативних ознак 

Набір інформативних ознак Точність, % 

Необроблений мовний сигнал 85,1 

Попередньо оброблений сигнал (ПО) 88,7 

Кепстральні коефіцієнти (МЧКК) 90,3 

Вейвлет-коефіцієнти (ВК) 91,2 

ПО + МЧКК 96,8 

ПО + МЧКК + ВК 99,7 



Залежність імовірності правильного розпізнавання 
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КІЛЬКІСТЬ ІНФОРМАТИВНИХ ОЗНАК 



Висновки 

 

 Синтезовано структуру автоматизованої системи розпізнавання 

мовців із згортальним нейромережевим класифікатором. 

 Виконано проектування основних структурних блоків 

створюваної системи із використанням UML-діаграм 

активності. 

 Досліджено ефективність створеної системи та вплив 

параметрів вейвлет-аналізу та кепстрального аналізу мовних 

сигналів на імовірність правильного розпізнавання мовців. 
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