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Анотація 

Проведено аналіз підходів до підрахунку кількості об’єктів у відеопослідовностях для моніторингу 

трафіку автодоріг. Розроблено програму що здійснює виявлення автомобілів у відеопослідовності при 

використанні глибокого навчання. 
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Abstract 

The analysis of approaches to counting the number of objects in video sequences for monitoring of traffic of 

highways is carried out. Developed a program that detects cars in video sequences using deep learning. 
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Вступ 

В наш час перевантаження автодоріг в багатьох містах світу є значною проблемою. 

Відеоаналітика є одним з засобів, що використовується у задачах моніторингу трафіку автодоріг. 

Однією з таких задач є підрахунок кількості об’єктів (пішоходів, автомобілів, мотоциклів тощо), що 

пересікають заздалегідь визначені умовні лінії у відеопослідовностях.     

Метою даного дослідження є визначення найбільш оптимального підходу до підрахунку 

кількості об’єктів у відео послідовностях з точки зору вірогідності шляхом аналізу існуючих 

підходів.  

 

Результати дослідження 

В результаті аналізу літературних джерел [1-3] виділимо такі підходи до підрахунку кількості 

об’єктів у відеопослідовностях: 

- методи основані на різниці у фреймах (frame differencing based); 

- методи основані на виявленні об’єктів (detection based); 

- методи основані на русі об’єкту (motion based); 

- методи основані на оцінці щільності (density estimation based);      

- методи основані на  глибокому навчанні (deep learning based). 

Перші три підходи мають тенденцію до втрати об’єкта в результаті перекриття об’єкту іншим 

об’єктом, низької роздільної здатності відеозображень чи низької частоти кадрів. Хоча методи, що 

здійснюють оцінку щільності уникають виявлення та відстеження окремих об’єктів, вони показують 

гірші результати для об’єктів, що мають більшу довжину (наприклад, вантажівки з причепами) чи у 

відео зі значною перспективою. Методи основані на глибокому навчанні показують найкращі 

результати з точки зору вірогідності підрахунку при складних дорожніх умовах [3]. 

Розроблено програму на мові Python з використанням бібліотеки OpenCV та засобу для 

глибокого навчання нейронних мереж NVIDIA DIGITS для виявлення автомобілів у 

відеопослідовностях. Результат роботи програми зображено на рисунку 1. 



 
Рис. 1 – Виявлення автомобілів у відеопослідовності 

 

Висновки 

У роботі проведений аналіз підходів до підрахунку кількості об’єктів у відеопослідовностях 

для моніторингу трафіку автодоріг. Розглянуто переваги та недоліки методів. Перспективним для 

подальших досліджень визначено підхід, що використовує глибоке навчання, так як існуючі методи з 

цього підходу показують найкращі результати по критерію вірогідності, в тому числі при складних 

дорожніх умовах, низькій роздільній здатності відеозображень, низькій частоті відео. 

Розроблено програму, що здійснює для виявлення автомобілів у відеопослідовностях, на основі 

моделі отриманої в результаті глибокого навчання нейронної мережі при використанні NVIDIA 

DIGITS.  
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